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Previsao

6.1
Introducao

Considera-se importante a previsao pois serve aos usuarios como guia de
decisao. Neste capitulo, investiga-se o desempenho de previsao de trés modelos,

mediante a utilizacao de diferentes fungoes perda.

6.2
Modelos

Analisamos o desempenho dos seguintes trés tipos de especificagoes:

1.- O modelo VAR com restricoes de cointegracao ou VECM

1rrestrito;

2.- O modelo VAR com restri¢goes de cointegracao e do tipo WF,
denominado de VECM restrito; e

3.- O modelo VAR sem restricoes ou VAR em nivel.

Observe que o processo gerador de dados corresponde ao segundo modelo,
ou seja, um modelo VAR com restri¢oes de cointegracao e do tipo WF, e que

o primeiro e o terceiro modelos estao mal especificados.

6.3
Medidas do desempenho da previsao

A funcao erro quadratico médio de previsao (Mean Square Forecasting

Error - MSFE) para um processo univariado y; é definido como:

Y 2 2
E (yt+h - yt+h) =FE (5t+h) = {E (Etn)” + var (5t+h)}


DBD
PUC-Rio - Certificação Digital Nº 0220892/CA


PUC-Rio - Certificacé@o Digital N° 0220892/CA

Capitulo 6. Previsdo 40

em que ytf+h é a previsao h—passos a frente e ;4 = Yrin — ytf+h o erro de

previsao. No contexto multivariado, a matriz de MSFE é:
MSFE = E (¢111&,,)

! ., . .~ \
Eth = (5t1+h7...., ef,,) para n varidveis e previsdes h—passos a frente.

A funcao MSFE ¢ tradicionalmente usada ! como medida do desempenho
da previsao em vérios horizontes. Alguns autores, como Clements e Hendry
(1993), criticam esta medida haja vista nao ser esta fungao invariante a

transformacoes lineares do modelo.

Para comparar o desempenho de previsao, destacamos as trés funcgoes
perda usadas?®: i) o trago do erro quadrdtico médio de previsao — TMSFE;
ii) o determinante do erro quadratico médio de previsao (|[MSFE|); e iii) o
segundo momento generalizado erro de previsao (Generalized Forecast Error

Second Moment - GFESM).
1. O trago do erro quadrdtico médio de previsao - TMSFE A funcao perda

TMSFE é a soma dos erros quadraticos médios de previsao de cada variavel:
TMSFE =tr [E (e1n€44) ]

2. O determinante do erro quadrdtico médio de previsao (|[MSFE)

|MSFE| = |E (e44&014) |

3. O sequndo momento generalizado erro de previsio (Generalized Fore-
cast Error Second Moment - GFESM)

Clements e Hendry (1993) propuseram a fungao perda:
GFESM = |E (ege’y)|

A / / / I o 4
em que, eg = (€t+1,€t+2’....8t+H71’,€t+H) ¢ o vetor de erros de previsao até H
passos a frente. A vantagem do GFESM consiste em ser uma func¢ao invariante

a transformacoes lineares.

'Engle e Yoo (1987) e Brandner e Kunst (1990).
2Para maiores detalhes, veja Vahid e Issler (2002).
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Uma forma de avaliar o desempenho de previsao dos modelos seria
calcular, a cada realizacao, as func¢oes perda e em seguida tomar a média sobre
todas as realizacoes. No entanto, ao utilizar diferentes processos geradores de
dados, existe uma complicacao. O calculo da média dos diferentes processos
geradores de dados nao é apropriado pois os erros de previsao dos processos
geradores de dados nao apresentam a mesma matriz variancia covariancia.
Makridakis et al. (1982) e Thompson (1990) sugeriram o uso da fungao
logaritmo da razao das funcoes perda de dois modelos diferentes nas formas

abaixo:

?

1) traceM S F Emodelol
& trace M SF Emodelo2

)

2o |M SF Emodelol|
& |MSF Emodelo2|

3) o GFESMmodelol
8\ GFESMmodelo2 )

Estas funcgoes representam os ganhos percentuais na previsao de um
modelo em relagao a outro. O célculo das fungoes (1) e (2) acima é feita a cada
realizagdo enquanto que calcula-se o logaritmo da fungao (3) apds a avaliacao

da razao das funcoes perda em todas as realizacoes consideradas.
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