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Resumo

Cazes, Thiago Broerman; Feitosa, Raul Queiroz . Interpretacdo Baseada em
Conhecimento de Imagens de Sensores Remotos de Alta Resolugdo Rio de
Janeiro, 2005, 94 p. Dissertacdo de Mestrado — Departamento de Engenharia
Elétrica, Pontificia Universidade Catolica do Rio de Janeiro.

A cada dia mais e mais satélites de alta resolucdo tém se tornado disponiveis,
criando grande demanda por novos métodos de interpretacdo baseados em
conhecimento. Estes métodos emulam parcialmente o trabalho do especialista em
analise visual de imagens. Nesse contexto, 0 presente trabalho apresenta um modelo de
classificacdo baseado no conhecimento do especialista aplicado a imagens de alta
resolucdo. O modelo de interpretacdo consiste de trés fases. A primeira inclui o
conhecimento espectral e a informacdo de textura. Na segunda fase dados de SIG
(sistema de informacdo geografico) sdo combinados com o resultado da analise
espectral através de regras nebulosas. Na terceira e Ultima fase é introduzido o
conhecimento multitemporal através de uma estimativa das possibilidades de transicao
entre classes de uma mesma area em um dado intervalo de tempo. Para validacdo desse
modelo experimentos foram realizados em imagens IKONOS e fotos aéreas de 1999,
2001 e de 2002 da éarea do Parque Estadual da Pedra Branca, que é um importante

fragmento da Floresta Atlantica situado no estado do Rio de Janeiro, Brasil.

Palavras-Chaves

Sensoriamento remoto; Imagens de alta resolucdo; Interpretacdo de imagens

baseada em conhecimento; Classificagdo de imagens; IKONOS.
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Abstract

Cazes, Thiago Broerman; Feitosa, Raul Queiroz (Advisor). Knowledge-based
Interpretation of High Resolution Remote Sensing Images Rio de Janeiro,
2005, 94 p. MSc. Dissertation — Department of Electrical Engineering, Pontifical
Catholic

New high resolution satellites for commercial purposes became available in the
few years. This increases the need of new automatic knowledge based image
interpretation methods. Such methods partially emulate the reasoning of an image
analyst during the visual image interpretation. The present work falls into this context
and proposes an automatic classification model for high resolution remotely sensed
images. The model consists of three stages. In the first stage only spectral and textural
information are used for classification. In the second stage GIS (geographic information
system) data are combined with the result of the spectral analysis by means of fuzzy
rules. In the third stage the multitemporal knowledge is introduced by estimating class
transition possibilities within a given time span. To validate the proposed model
experiments were performed based on IKONOS images from 2001 and 2002 as well as
aerial photos from 1999 of the Pedra Branca Park, which is an important Atlantic Forest

fragment in the State Rio de Janeiro in Southeast Brazil.

Keywords

Remote sensing; High Resolution Images; Knowledge-based interpretation; Image
Classification; IKONOS.
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