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A
Resultados Experimentais Detalhados

Tabela A.1: Comparação dos porcentagens de acertos obtidas pelos atributos
utilizados para o reconhecimento automático del locutor independente do
texto, a avaliação foi feita com a base de dados TIMIT para locuções limpas,
e com rúıdo de fábrica para diferente relação sinal rúıdo SNR.

Porcentagem de Acerto[%]
Técnica Fábrica
utilizada Limpo SNR [dB]

20 15 10 5 0
MFCC 92.46 81.83 62.22 31.27 6.11 0.87
SSCH 91.59 77.94 59.60 30.87 8.81 1.43
TECC 89.68 71.27 52.78 26.03 6.43 1.27

PAC-MFCC 81.83 72.70 61.43 43.81 20.16 5.24
2 Sub-bandasa 85.55 74.60 64.40 44.76 21.66 5.32
4 Sub-bandasb 79.68 64.68 50.87 27.70 9.20 2.69

aPAC-MFCC com Classificador em Sub-Bandas utilizando 2 sub-bandas
bPAC-MFCC com Classificador em Sub-Bandas utilizando 4 sub-bandas

Tabela A.2: Comparação dos porcentagens de acertos obtidas pelos atributos
utilizados para o reconhecimento automático del locutor independente do
texto, a avaliação foi feita com a base de dados TIMIT para locuções limpas,
e com rúıdo falatório para diferente relação sinal rúıdo SNR.

Porcentagem de Acerto[%]
Técnica Falatório
utilizada Limpo SNR [dB]

20 15 10 5 0
MFCC 92.46 84.44 72.70 44.29 13.10 2.30
SSCH 91.59 80.56 68.81 38.97 9.52 1.27
TECC 89.68 72.30 52.54 25.40 7.46 1.19

PAC-MFCC 81.83 73.49 63.17 45.56 24.92 8.33
2 Sub-bandasa 85.55 73.80 63.33 45.39 23.41 6.98
4 Sub-bandasb 79.68 61.43 51.19 31.34 11.42 2.62

aPAC-MFCC com Classificador em Sub-Bandas utilizando 2 sub-bandas
bPAC-MFCC com Classificador em Sub-Bandas utilizando 4 sub-bandas
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Tabela A.3: Comparação dos porcentagens de acertos obtidas pelos atributos
utilizados para o reconhecimento automático del locutor independente do
texto, a avaliação foi feita com a base de dados TIMIT para locuções limpas,
e com rúıdo branco para diferente relação sinal rúıdo SNR.

Porcentagem de Acerto[%]
Técnica Branco
utilizada Limpo SNR [dB]

20 15 10 5 0
MFCC 92.46 70.32 42.46 15.95 4.21 0.63
SSCH 91.59 69.29 46.03 20.56 6.38 1.27
TECC 89.68 70.32 50.24 28.41 8.89 1.9

PAC-MFCC 81.83 67.38 49.52 24.13 6.43 1.43
2 Sub-bandasa 85.55 73.33 62.22 44.92 23.25 9.84
4 Sub-bandasb 79.68 62.06 48.1 29.68 20.31 6.35

aPAC-MFCC com Classificador em Sub-Bandas utilizando 2 sub-bandas
bPAC-MFCC com Classificador em Sub-Bandas utilizando 4 sub-bandas

Tabela A.4: Comparação dos porcentagens de acertos obtidas pelos atributos
utilizados para o reconhecimento automático de locutor independente do texto,
a avaliação foi feita com a base de dados TIMIT para locuções limpas, e com
rúıdo de pink para diferente relação sinal rúıdo SNR.

Porcentagem de Acerto[%]
Técnica Pink
utilizada Limpo SNR [dB]

20 15 10 5 0
MFCC 92.46 79.05 55.71 22.22 4.44 0.63
SSCH 91.59 74.52 52.62 27.38 7.70 0.95
TECC 89.68 69.84 49.84 23.17 5.79 0.16

PAC-MFCC 81.83 71.90 61.35 42.06 17.78 5.63
2 Sub-bandasa 85.55 74.44 66.35 46.66 23.76 6.19
4 Sub-bandasb 79.68 64.36 51.03 29.76 12.22 3.09

aPAC-MFCC com Classificador em Sub-Bandas utilizando 2 sub-bandas
bPAC-MFCC com Classificador em Sub-Bandas utilizando 4 sub-bandas
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B
Tempo de Simulação por Atributo

A seguinte tabela apresenta o tempo de simulação para cada um dos atri-

butos utilizados. Para esta tarefa foi utilizado um computador com processador

Intel Core I5 de 2.66Ghz, memoria Ram de 8Ghz e Sistema Operativo Windows

7. Além disso foram utilizados os programas Matlab 7.8.0(R2009a) e Htk 3.4.

Tabela B.1: Comparação dos tempos de simulação obtidos pelos atributos
utilizados para o reconhecimento automático del locutor independente do
texto.

Tempo (min) Tempo
Técnica Extração dos Atributos Total
utilizada Treinamento Teste Reconhecimento (horas)
MFCC 1.89 0.45 125 2.12
SSCH 75.95 17.17 150 4.00
TECC 63.86 13.83 153 5.41

PAC-MFCC 248.00 8.30 303 7.75
2 Sub-bandasa 422.40 15.48 907.8 22.40
4 Sub-bandasb 760.19 37.12 1473 37.80

aPAC-MFCC com Classificador em Sub-Bandas utilizando 2 sub-bandas
bPAC-MFCC com Classificador em Sub-Bandas utilizando 4 sub-bandas
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