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METODOLOGIA PROPOSTA

Como j& comentado anteriormente, a ordem (p,q) dos modelos GARCH
pode ser identificada aplicando-se as técnicas tradicionais definidas por Box e

Jenkins (1976) para as séries dos quadrados dos residuos.

A identificagdo pode ser feita comparando-se valores tedricos das
estatisticas de autocorrelacdo e autocorrelagdo parcial com os valores calculados
para as séries reais. A estrutura das funcbes de autocorrelacdo e autocorrelagédo
parcial tedricas que apresentar a maior similaridade com as estatisticas calculadas

& 0 modelo selecionado.

As fungBes de autocorrelagdo e autocorrelagdo parcial de u’ podem ser

utilizadas para identificar e validar a forma dos modelos GARCH. Esse estudo
esta concentrado na fase de identificagdo dos modelos, em particular da familia
GARCH.

O objetivo é classificar o modelo como um dos seguintes: ARCH(1);
ARCH(2); GARCH(1,1); GARCH(1,2) e GARCH(2,1). A Tabela 1 mostra o
resumo das funcdes de autocorrelacdo e autocorrelacdo parcial tedricas para esses

modelos.

Tabela 1: Resumo das caracteristicas dos modelos

Modelo Funcéo de Autocorrelacéo Funcéo de Autocorrelacéo
Parcial

ARCH(1) Decaimento exponencial Corte brusco no lag 1

ARCH(2) Decaimento exponencial Corte brusco no lag 2

GARCH(1,1) Lag 1 mais significativo com | Lag 1 mais significativo com
decaimento exponencial ap6s | decaimento exponencial apds este
este lag. lag.

GARCH(1,2) Lag 1 mais significativo com | Lag 2 mais significativo com
decaimento exponencial apds | decaimento exponencial apds este
este lag. lag.

GARCH(2,1) Lag 2 mais significativo com |Lag 1 mais significativo com
decaimento exponencial ap6s | decaimento exponencial apds este
este lag. lag.
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Para testar quais variaveis sdo mais importantes para o estudo, alguns
meétodos de selecdo de variaveis serdo utilizados, entre eles o método SIE [Cao e
Rossiter, 1997], o método de Score de Fisher [Bishop, 1995] e alguns que
utilizam SVM como suporte [Rakotomamonjy, 2003].

Na teoria, as principais diferencas podem ser observadas se comparados 0s
valores tedricos das estatisticas dos modelos. A Tabela 2 resume as diferencas das
caracteristicas das funcoes.

Tabela 2: Resumo das diferencas de comportamento das ACFs e PACF dos modelos

ARCH(1) ARCH(2) GARCH(1,1) | GARCH(1,2) | GARCH(2,1)
ARCH(21) -
ARCH(2) PACF2 -
GARCH(1,1) | ACF1; ACF1; PACF2; -
Decaimento Decaimento
exponencial exponencial
(PACF2 em (PACF3 em
diante) diante)
GARCH(1,2) | ACF1; PACF2 ACF1; PACF2; -
Decaimento Decaimento
exponencial exponencial
(PACF3 em (PACF3 em
diante) diante)
GARCH(2,1) | ACF1; ACF2; ACF1; ACF2; ACF2 ACF2; -
Decaimento PACF2; PACF2
exponencial Decaimento
(PACF2 em exponencial
diante) (PACF3 em
diante)

Na identificacdo dos modelos GARCH: sdo usadas Redes Neurais e

Maquinas de Vetores Suporte. A idéia é extrair as

informacdes das

autocorrelacbes e autocorrelagbes parciais para melhorar o desempenho de
identificacdo das ordens dos modelos GARCH. A Figura 4.1 mostra como esses

métodos sao utilizados.
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Figura 4.1: Representacgéo grafica do identificador
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