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Resumo

Gomes, Roberto Miranda; Vellasco, Marley Maria Bernades Rebuzzi
(Orientadora);  Passos, =~ Emmanuel Piceses Lopes (Co-orientador).
Desambiguacio de Sentido de Palavra Dirigida por Técnicas de
Agrupamento sob o Enfoque da Mineracio de Textos. Rio de Janeiro, 2009,
118p. Dissertacdo de mestrado — Departamento de Engenharia Elétrica, Pontificia
Universidade Catolica do Rio de Janeiro.

Esta dissertagdo investigou a aplicagdo de processos de mineracdo de textos a
partir de técnicas de inteligéncia computacional e aprendizado de maquina no problema
de ambigiiidade de sentido de palavras. O trabalho na area de métodos de apoio a decisdao
teve como objetivo o desenvolvimento de técnicas capazes de automatizar os processos
de desambiguacdo bem como a construgdo de um prototipo baseado na implementagdo de
algumas dessas técnicas. Desambiguacdo de sentido de palavra € o processo de atribuicdo
de um significado a uma palavra obtido por meio de informagdes colhidas no contexto em
que ela ocorre, e um de seus objetivos é mitigar os enganos introduzidos por construgdes
textuais ambiguas, auxiliando assim o processo de tomada de decisdo. Buscou-se ainda na
utilizagdo de conceitos, ferramentas e formas de documentacdo considerados em
trabalhos anteriores de maneira a dar continuidade ao desenvolvimento cientifico e deixar
um legado mais facilmente reutilizavel em trabalhos futuros. Atencdo especial foi dada ao
processo de deteccao de ambigiiidades e, por esse motivo, uma abordagem diferenciada
foi empregada. Diferente da forma mais comum de desambiguac¢do, onde uma maquina €
treinada para desambiguar determinado termo, buscou-se no presente trabalho a nao-
dependéncia de se conhecer o termo a ser tratado e assim tornar o sistema mais robusto e
genérico. Para isso, foram desenvolvidas heuristicas especificas baseadas em técnicas de
inteligéncia computacional. Os critérios semanticos para identificacdo de termos
ambiguos foram extraidos das técnicas de agrupamento empregadas em 1éxicos
construidos apo6s algum processo de normalizagdo de termos. O protétipo, SID — Sistema
Inteligente de Desambiguagdo — foi desenvolvido em .NET, que permite uma grande
diversidade de linguagens no desenvolvimento, o que facilita o reuso do codigo para a
continuidade da pesquisa ou a utilizagdo das técnicas implementadas em alguma
aplicagdo de mineragdo de textos. A linguagem escolhida foi o C#, pela sua robustez,
facilidade e semelhanga sintatica com JAVA e C++, linguagens amplamente conhecidas e

utilizadas pela maioria dos desenvolvedores.

Palavras-chave

Mineragdo de textos, Desambiguagdo, Técnicas Agrupamento.
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Abstract

Gomes, Roberto Miranda; Vellasco, Marley Maria Bernades Rebuzzi (Advisor);
Passos, Emmanuel Piceses Lopes (Co-advisor). Word Sense Desambiguation in
Text Mining. Rio de Janeiro, 2009, 118p. MSc Dissertation — Departamento de
Engenharia Elétrica, Pontificia Universidade Catolica do Rio de Janeiro.

This dissertation investigated the application of text mining process from
techniques of computing intelligence and machine learning in the problem of
word sense ambiguity. The work in the methods of decision support area aimed to
develop techniques capable of doing a word meaning disambiguation
automatically and also to construct a prototype based on the application of such
techniques. Special attention was given to the process of ambiguity detection and,
for this reason, a differentiated approach was used. Unlikely the most common
type of disambiguation, in which the machine is trained to do it in determined
terms, the present work aimed to address the ambiguity problem without the need
of knowing the meaning of the term used, and thus, to make the system more
robust and generic. In order to achieve that, specific heurists were developed
based on computing intelligence techniques. The semantic criteria used to identify
the ambiguous terms were extracted from grouping techniques employed in lexis

built after some term normalization process.
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“A vida é como jogar uma bola na
parede: se for jogada uma bola azul, ela
voltara azul; se for jogada uma bola verde,
ela voltara verde; se for jogada fraca, ela
voltara fraca; se for jogada com forca, ela
voltar4d com forca. Por isso, nunca jogue
uma bola na vida de forma que vocé nao
esteja pronto a recebé-la. A vida ndo da nem
empresta; ndo se comove nem se apieda.
Tudo quanto ela faz é retribuir e transferir
aquilo que nos lhe oferecemos.”

Albert Einstein
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