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Resumo

Velloso, Susana Rosich Soares. SQLLOMining: Obtencéao de Objetos de
Aprendizagem utilizando técnicas de Aprendizado de Maquina. Rio de
Janeiro, 2007. 118p. Dissertacdo de Mestrado - Departamento de
Informatica, Pontificia Universidade Catélica do Rio de Janeiro.

Objetos de Aprendizagem ou Learning Objects (LOs) sdo porcoes de
material didatico tais como textos que podem ser reutilizados na composicao de
outros objetos maiores (aulas ou cursos). Um dos problemas da reutilizagdo de
LOs é descobri-los em seus contextos ou documentos texto originais tais como
livros, e artigos. Visando a obtencdo de LOs, este trabalho apresenta um
processo que parte da extracdo, tratamento e carga de uma base de dados
textual e em seguida, baseando-se em técnicas de aprendizado de maquina,
uma combinagdo de EM (Expectation-Maximization) e um classificador
Bayesiano, classifica-se os textos extraidos. Tal processo foi implementado em
um sistema chamado "SQLLOMining", que usa SQL como linguagem de

programagao e técnicas de mineragao de texto na busca de LOs.

Palavras-chave

Educacao Baseada na Web; Objetos de Aprendizagem; Ontologia; Banco
de Dados para e-Learning; Aprendizado de Maquina; Classificacao de Textos;
Naive-Bayes
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Abstract

Velloso, Susana Rosich Soares. SQLLOMining: Finding Learning
Objects using machine learning methods. Rio de Janeiro, 2007. 118p.
MSc. Dissertation - Departamento de Informatica, Pontificia Universidade
Catélica do Rio de Janeiro.

Learning Objects (LOs) are pieces of instructional material like traditional
texts that can be reused in the composition of more complex objects like classes
or courses. There are some difficulties in the process of LO reutilization. One of
them is to find pieces of documents that can be used like LOs. In this work we
present a process that, in search for LOs, starts by extracting, transforming and
loading a text database and then continue clustering these texts, using a machine
learning methods that combines EM (Expectation-Maximization) and a Bayesian
classifier. We implemented that process in a system called "SQLLOMining" that
uses the SQL language and text mining methods in the search for LOs.

Keywords
Web Based Education; Learning Objects; Ontology; Database; e-Learning;
Machine Learning; Text Classification; Naive-Bayes; Internet.
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O conhecimento é a pequena porg¢ao da ignorancia que arrumamos e
classificamos.

Ambrose Bierce
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