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Resumo

Soares, Fabio de Azevedo; Passos, Emmanuel Piseces Lopes (Orientador);
Vellasco, Marley Maria Bernardes Rebuzzi (Orientadora). Mineracédo de
Textos na Coleta Inteligente de Dados na Web. Rio de Janeiro, 2008.
120p. Dissertacdo de Mestrado — Departamento de Engenharia Elétrica,
Pontificia Universidade Catdlica do Rio de Janeiro.

Esta dissertacdo apresenta um estudo sobre a utilizacdo de Mineracdo de
Textos no processo de coleta inteligente de dados na Web. O método mais comum
de obtencdo de dados na Web consiste na utilizagdo de web crawlers. Web
crawlers sdo softwares que, uma vez alimentados por um conjunto inicial de
URLSs (sementes), iniciam o procedimento metodico de visitar um site, armazena-
lo em disco e extrair deste os hyperlinks que serdo utilizados para as proximas
visitas. Entretanto, buscar contetdo desta forma na Web é uma tarefa exaustiva e
custosa. Um processo de coleta inteligente de dados na Web, mais do que coletar
e armazenar qualquer documento web acessivel, analisa as opg¢des de crawling
disponiveis para encontrar links que, provavelmente, fornecerdo contetdo de alta
relevancia a um topico definido a priori. Na abordagem de coleta de dados
inteligente proposta neste trabalho, topicos sao definidos, ndo por palavras chaves,
mas, pelo uso de documentos textuais como exemplos. Em seguida, técnicas de
pré-processamento utilizadas em Mineracdo de Textos, entre elas 0 uso de um
dicionario thesaurus, analisam semanticamente o documento apresentado como
exemplo. Baseado nesta analise, o web crawler construido sera guiado em busca
do seu objetivo: recuperar informacdo relevante sobre o documento. A partir de
sementes ou realizando uma consulta automéatica nas maquinas de buscas
disponiveis, o crawler analisa, igualmente como na etapa anterior, todo
documento recuperado na Web. Entdo, é executado um processo de comparagdo
entre cada documento recuperado e o documento exemplo. Depois de obtido o
nivel de similaridade entre ambos, os hyperlinks do documento recuperado séo

analisados, empilhados e, futuramente, serdo desempilhados de acordo seus
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respectivos e provaveis niveis de importancia. Ao final do processo de coleta de
dados, outra técnica de Mineracdo de Textos é aplicada, objetivando selecionar os
documentos mais representativos daquela colecéo de textos: a Clusterizagdo de
Documentos. A implementacdo de uma ferramenta que contempla as heuristicas
pesquisadas permitiu obter resultados praticos, tornando possivel avaliar o
desempenho das técnicas desenvolvidas e comparar os resultados obtidos com
outras formas de recuperacdo de dados na Web. Com este trabalho, mostrou-se
que o emprego de Mineracdo de Textos € um caminho a ser explorado no

processo de recuperacao de informacéo relevante na Web.

Palavras-chave
Mineracdo de Textos, Coleta de Dados, Web Crawling, Recuperacdo de

Informacéo
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Abstract

Soares, Fabio de Azevedo; Passos, Emmanuel Piseces Lopes (Advisor);
Vellasco, Marley Maria Bernardes Rebuzzi (Advisor). Text Mining at the
intelligent web crawling process. Rio de Janeiro, 2008. 120p. M.Sc.
Dissertation - Departamento de Engenharia Elétrica, Pontificia Universidade
Catdlica do Rio de Janeiro.

This dissertation presents a study about the application of Text Mining as
part of the intelligent Web crawling process. The most usual way of gathering
data in Web consists of the utilization of web crawlers. Web crawlers are
softwares that, once provided with an initial set of URLs (seeds), start the
methodical proceeding of visiting a site, store it in disk and extract its hyperlinks
that will be used for the next visits. But seeking for content in this way is an
expensive and exhausting task. An intelligent web crawling process, more than
collecting and storing any web document available, analyses its available crawling
possibilities for finding links that, probably, will provide high relevant content to
a topic defined a priori. In the approach suggested in this work, topics are not
defined by words, but rather by the employment of text documents as examples.
Next, pre-processing techniques used in Text Mining, including the use of a
Thesaurus, analyze semantically the document submitted as example. Based on
this analysis, the web crawler thus constructed will be guided toward its objective:
retrieve relevant information to the document. Starting from seeds or querying
through available search engines, the crawler analyzes, exactly as in the previous
step, every document retrieved in Web. the similarity level between them is
obtained, the retrieved document’s hyperlinks are analysed, queued and, later, will
be dequeued according to each one’s probable degree of importance. By the end
of the gathering data process, another Text Mining technique is applied, with the
propose of selecting the most representative document among the collected texts:
Document Clustering. The implementation of a tool incorporating all the
researched heuristics allowed to achieve results, making possible to evaluate the
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performance of the developed techniques and compare all obtained results with
others means of retrieving data in Web. The present work shows that the use of
Text Mining is a track worthy to be exploited in the process of retrieving relevant

information in Web.

Keywords
Text Mining, Data Retrieval, Web Crawling, Information Retrieval.
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